- N EGE) kada -
parametre
nedir?




Yapay zekada parametre
nedir?

www.yzokul.com.tr



o

Yapay zekada bir parametre, modelin i¢inde bulunan, nasil
calistigini etkileyen ve egitim sirasinda degistirilebilen bir
sayidir. Modele verdigin veri degildir ve disar1 aldigin nihai
yanit da degildir. Bunun yerine, modelin girdiyi ¢iktiya
dontistirmek icin kullandigi i¢csel bir ayardir. Ornegin, kedileri

taniyan bir modelde birlikte ¢calisan ¢ok sayida boyle say1
vardir.



Bir model, girdiye nasil tepki verecegine karar veren ¢ok
saylda sayidan olusur. Modele bir goruntu, metin veya ses
verdiginde, bu sayilar iceride ne olacagini ve disari ne
cikacagini belirler. Bir parametre bu sayilardan biridir.
Ornegin, e-postalar: spam ve normal olarak siniflandiran bir
modelde her sozciigi nasil degerlendirecegini kontrol eden
sayilar vardir.



Farkli sayilara cevrilebilen tek bir digme diisiin. Dugmeyi
cevirmek modelin ne yaptigini degistirir, tipk: bir ses
diugmesinin sesin yuksekligini degistirmesi gibi. Digmenin her
konumu farkl bir say1 ve farklh bir davranis verir. Ornegin, bir
digme modelin bir gorintideki kirmizi renge ne kadar gugcli
tepki verecegini kontrol edebilir.
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Her biri bir sayiya ayarlanmis ok sayida kiicuk dugmeli buytik
bir panel hayal et. Sonucu tek basina hicbir diigme belirlemez;
birlikte modelin trettigi seyi sekillendirirler. Her digme bir
parametredir ve sayillarin tamami modelin 6grendigi seydir.
Ornegin, bir fotografta kopek olup olmadigina karar vermek
icin binlerce digme birlikte calisabilir.
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Sinir agi, birbirine bagl birimlerden olusan bir modeldir. Her
baglantinin agirlik adi verilen bir sayisi vardir ve bu agirliklar
parametrelerdir. Agirlik, bir birimin bir sonrakini ne kadar
gucli etkileyecegine karar verir. Ornegin, iki girdili ve tek
ciktili kiicik bir agda her baglanti, icinden gecen sinyali
carpan bir agirlik tasir.




Bir girdinin baglantilardan gecerken izini siir. Her baglantida
girdi agirlikla ¢carpilir ve sonuclar birlestirilir. Agirhiklar
parametre oldugundan, onlarn degistirmek ciktiy1 dogrudan
degistirir. Ornegin, bir girdi 2 ve agirlik 3 ise baglanti 6 iletir;
agirhgi 4'e gikarmak bunun yerine 8 iletir.
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Egitim, model ornekler tizerinde pratik yaparken
parametrelerin adim adim ayarlanmasi surecidir. Model kaba
sayilarla baslar ve orneklere daha iyi uymak i¢in dugmelerini
yavasca ¢evirir. Her ayar kucguktur, ama ¢ok sayida ayar birikir.
Ornegin, ¢ok sayida etiketli fotograf gordiikkten sonra
agirhiklar, model kedileri kopeklerden daha guivenilir bigimde
ayirana kadar degisir.




Model bir tahmin yapar, bunu dogru yanitla karsilastirir ve
parametrelerini hafifce iter. Her itme, bir sonraki tahmini biraz
daha iyi yapmay1 amaclar. Bu, ¢ok sayida ornek uzerinde
bircok kez tekrarlanir. Ornegin, model bir goruntiiye kopek
diyor ama etiket kedi diyorsa, agirliklar bir sonraki benzer
goruntiniin kedi olarak adlandirilma olasiligi daha yuksek
olacak sekilde hafifce ayarlanir.
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Baslangicta parametreler kaba degerlere, cogu zaman kiigik
rastgele sayilara ayarlanir. Egitimden sonra sayilar orneklere
daha iyi uymak i¢in degismistir. Modelin yapis1 ayni kalir;
yalnizca parametre degerleri degisir. Ornegin, 0,1 ile baslayan
bir agirlik, gercek ornekler tizerinde bircok egitim turundan
sonra 0,7'de sonlanabilir.




Iki modeli yan yana koy, biri az dugmeli, digeri cok diigmelsi.
Daha fazla parametreye sahip model daha buytk bir 6grenme
kapasitesine sahiptir, yani daha karmasik oruntuleri temsil
edebilir. Kapasite, modelin potansiyel olarak ne
ogrenebilecegiyle ilgilidir. Ornegin, milyonlarca parametreli
bir model yalnizca bir avu¢ parametreli olandan daha ince
ayrintilar yakalayabilir.

10



Cok sayida parametreli bir model yine de kotu yanitlar
verebilir. Tek basina daha fazla parametre daha dogru sonuglar
demek degildir. Ornekler kafa karistiriciysa veya egitim
kotliyse, fazladan kapasite bosa gider. Ornegin, yanlis
etiketlenmis fotograflarla egitilen dev bir model, temiz
verilerle egitilen kiiciik bir modelden daha kot performans
gosterebilir.
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Acik ve dogru orneklerle egitimi daginik ve yanlis orneklerle
egitimle karsilastir. Verinin kalitesi sonucu gii¢li bigimde
etkiler, cinkii parametreler gordikleri her 6rnege uymak igin
ayarlanir. Yanlis ornekler digmeleri yanlis yonlere iter.
Ornegin, 6zensizce etiketlenmis fotograflar, modelin kag
parametresi olursa olsun ona 6zensiz oruntiiler ogretir.
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Ayni model ve ayni veri iki farkh sekilde egitilip farkli sonuglar
verebilir. Egitim yontemi parametrelerin nasil, ne kadar hizli
ve ne kadar dikkatli ayarlanacagina karar verir. lyi bir yontem
diigmeleri yararh degerlere dogru yonlendirir. Ornegin, ¢cok
hizli1 ayarlamak en iyi degerleri asabilir, oysa istikrarh bir
yontem daha guvenilir bicimde yerlesebilir.
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Bir gorev uygun bir model boyutu ve kurulumu gerektirir. Kag
parametrenin anlamli olduguna gorevin kendisi karar verir.
Basit bir gorev yalnizca kucuk bir model gerektirebilir,
karmasik bir gorev ise daha fazla kapasite gerektirebilir.
Ornegin, el yazis1 rakamlar: tanimak, uzun belgeleri diller
arasinda cevirmekten cok daha az parametre gerektirir.
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Yaygin bir hata, en ¢cok parametreli modelin her zaman en iyi
oldugunu varsaymaktir. Kapasite yardimci olur, ama gercek
dogruluga veri, egitim yontemi ve gorev karar verir. Iyi
egitilmis daha kii¢lik bir model, kotl egitilmis daha buyuk bir
modeli gecebilir. Ornegin, yalnizca en biiyiigiinii se¢mek yerine
gorevine ve verine uyan bir model boyutu seg.
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Bir parametre, bir modelin icinde ayarlanabilir bir sayidir;
sinir agindaki agirliklar gibi. Egitim bu sayilar1 degistirir,
boylece model orneklerine daha iyi uyar. Daha fazla parametre
daha fazla 6grenme kapasitesi demektir, otomatik olarak daha
iyi sonucglar degil. Veri kalitesi, egitim yontemi ve gorev de
onemlidir. Yapay zeka modellerini karsilastirdiginda bunu
aklinda tut.
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